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Abstrak 

Tujuan dari studi ini ialah untuk menciptakan Sistem Klasifikasi Jenis Buah Semangka melalui 

Pengolahan Citra dengan menggunakan Metode K-Nearest Neighbor di Dinas Pertanian Kota Pagar 

Alam. Penelitian ini dilakukan karena proses pengklasifikasian jenis-jenis semangka masih dilakukan 

secara tradisional dan belum diotomatiskan. Saat ini, klasifikasi buah semangka masih bergantung 

pada pengalaman manusia, penilaian warna, dan bentuk buah semangka. Namun, cara ini memakan 

waktu yang cukup lama dan seringkali menghasilkan kesalahan. Oleh karena itu, penelitian ini 

bertujuan untuk membantu dalam pengklasifikasian buah semangka dengan menggunakan metode 

yang lebih efisien dan akurat melalui teknik pengolahan citra. Dengan menggunakan metode K-Nearest 

Neigbhor dengan cepat. Sistem yang dibangun menggunakan Software MATLAB, dalam metode 

pengembangan sistem dalam penelitian ini adalah metode SDLC (Software Development Life Cycle), 

dimana tahapan meliputi analisis, desain, pengkodean dan pengujian, untuk metode pengujian 

menggunakan Euclidean Distance dilakukan pengujian pada seluruh data testing yang telah disiapkan 

hasil dari penelitian ini yakni sistem klasifikasi jenis buah semangka dengan metode Euclidean 

Distance dengan Image Processing dimana pada 80 data training, menghasilkan 69 data berhasil 

dikenali dan 11 data tidak berhasil dikenali, sehingga mendapat persentase sebesar 86,25%. Kemudian 

setelah dilakukan holdout validation dengan 20 data testing, menghasilkan 16 data berhasil dikenali 

dan 4 data tidak berhasil dikenali, sehingga mendapat persentase sebesar 80%. Akhirnya sistem yang 

menerapkan Euclidean Distance terhadap klasifikasi jenis buah semangka dengan image processing 

mendapat akurasi yang tinggi 

Kata Kunci: Image Processing, K-Nearest Neigbhor ,Euclidean Disttance, SDLC 

 

Abstract 

The purpose of this study is to create a Watermelon Type Classification System through Image 

Processing using the K-Nearest Neighbor Method at the Agriculture Service Office of Pagar Alam City. 

This research was conducted because the process of classifying the types of watermelon is still done 

traditionally and has not been automated. Currently, the classification of watermelons still depends on 

human experience, judging the color and shape of the watermelon. However, this method takes a long 

time and often results in errors. Therefore, this study aims to assist in classifying watermelons using a 

more efficient and accurate method through image processing techniques. By using the methodK-

Nearest Neigbhor quickly. The system built usingSoftware MATLAB, in the system development method 

in this study is the methodSDLC (Software Development Life  Cycle), where the stages include analysis, 

design, coding and testing, for the testing method usingEuclidean Distance tested on all datatesting  The 

results of this study have been prepared, namely the classification system for watermelon types using 

the methodEuclidean Distance withImage Processing where at 80 datatraining, resulted in 69 data 
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being recognized successfully and 11 data not being recognized, so that a percentage of 86.25% was 

obtained. Then once doneholdout validation with 20 datatesting, resulted in 16 data that were 

successfully recognized and 4 data that were not successfully recognized, so that a percentage of 80% 

was obtained. Finally a system that implementsEuclidean  Distance on the classification of types of 

watermelon withimage processing get high accuracy 

Keywords: Image Processing, K-Nearest Neighbor, Euclidean Distance, SDLC  

1. PENDAHULUAN 

Perkembangan Teknologi yang ditandai dengan Revolusi Industri 1.0 sampai dengan Revolusi 

Industri 4.0 saat ini merupakan salah satu faktor yang mempengaruhi perilaku kehidupan masyarakat. 

Pada pelnellitian yang di lakulkan olelh Praseltyo dan Trisyanti bahwa delngan mellakulkan kajian sosial 

yang telrjadi dalam Relvolulsi Indulstri 4.0, melnghasilkan sulatul anggapan bahwa Relvolulsi Indulstri tidak 

hanya melndistrulpsi bidang telknologi saja, namuln melrambah pada bidang sosial, elkonomi dan hulkulm 

dan ulntulk melnanggullangani distrulpsi dampak Relvolulsi Indulstri pelrlul adanya kajian hulmaniora ulntulk 

melngawal pelrkelmbangan telknologi agar tidak kellular dari norma-norma kelmanulsiaan yang belrlakul. 

[1]. Salah satul pelrkelmbangan telknologi yakni pada bidang Artificial Intellligelncel. 

Artificial Intellligelncel adalah kelcelrdasan yang ditambahkan kelpada sulatul systelm yang bisa diatulr 

dalam kontelks ilmiah ataul bisa diselbult julga Artificial Intellligelncel Ataul biasa diselbult kelcelrdasan  

bulatan. [2] Seliring belrkelmbangnya sistelm kelcelrdasan bulatan dalam belrbagai bidang yakni salah 

satulnya dalam bidang pelrtanian yang dapat melmpelrmuldah pihak instansi dalam mellakulkan pelndataan, 

selhingga data yang diolah dapat melnghasilkan selbulah informasi yang akulrat. Salah satulnya dalam 

pelngolahan hasil pelrtanian dan pelrkelbulnan khulsulsnya pada produlksi bulah selmangka. Bulah selmangka 

melrulpakan tanaman selmulsim yang tulmbulh melrambat yang melnjadi salah satul bulah yang di gelmari 

masyarakat. Delngan adanya pelrkelmbangan sistelm delngan kelcelrdasan bulatan, selpelrti sistelm 

pelngklasifikasian jelnis bulah selmangka delngan melmanfaatkan pelngolahan citra digital (imagel 

procelssing) 

Belrdasarkan stuldi pelndahullulan mellaluli obselrvasi, wawancara dan dokulmelntasi pada Dinas 

Pelrtanian Kota Pagar Alam, saat ini pelngklasifikasian bulah selmangka dilakulkan  selcara manulal yaitul 

dilakulkan belrdasarkan pelngalaman di pilih selcara langsulng tanpa melnggulnakan sistelm/alat ulntulk 

melnelntulkan jelnis bulah selmangka telrselbult, yakni delngan cara ditelntulkan belrdasarkan warna, belntulk, 

dan belsar ataul kelcilnya bulah selmangka ulntulk di klasifikasikan  

Dari pelnellitian yang di lakulkan olelh [3] delngan juldull “Klasifikasi Jelrulk Nipis Telrhadap Tingkat 

Kelmatangan Bulah Belrdasarkan Fitulr Warna Melnggulnakan K-Nelarelst Nelighbor”, dari pelnellitian yang 

di lakulkan olelh [4] delngan juldull “ Klasifikasi Kelmatangan Bulah Pisang Ambon Melnggulnakan Meltodel 

KNN dan PCA Belrdasarkan Citra RGB dan HSV “ pada pelnellitian ini melndapatkan hasil belrulpa sistelm 

klasifikasi tingkat kelmatangan bulah pisang ambon ataul Cavelndish yang dikelmbangkan melnggulnakan 

softwarel Matlab R2019b, Dan pelnellitian yang di lakulkan olelh [5] delngan juldull “ ULsaha tani Bulah 

Selmangka Di Delsa Manggis, Mojosongo, Boyolali 

Dari Pelnellitian telrdahullul diatas maka pelnelliti  melmbulat sistelm klasifikasi jelnis bulah selmangka 

melnggulnakan K-Nelarelst Nelighbor delngan Imagel Procelssing. Olelh selbab itul pelnelliti melngangkat juldull 

“Pelnelrapan Meltodel K- Nelarelst Neligbhor Telrhadap Klasifikasi Jelnis Bulah Selmangka Delngan Imagel 

Procelssing”  

  



M Baqi Billah, Et al., Penerapan Metode KNN Klasifikasi Jenis Semangka… 

 

ZONAsi: Jurnal Sistem Informasi, Vol. 5 No. 3, Sept 2023 Page 537 

2. ME TODOLOGI PE NE LITIAN 

2.1 Me tode  Pe ngu mpu lan Data 

Dalam melndapatkan data yang dipelrlulkan ulntulk pelnullisan laporan ini ada belbelrapa meltodel 

yang dipelrlulkan antara lain : 

1. Obse rvasi 

Pelngulmpullan data delngan melngadakan pelngamatan-pelngamatan selcara langsulng ataul 

selksama pada pellaksanaan objelk yang ditelliti. 

 

Tabe l 1. Rangku man: Ke rangka Le mbar Obse rvasi 

No Aspe k Indikator 

1 Telknik 

Pellaksanaan 

1. Meltodel ulntulk melngidelntifikasi cara 

pelngellompokkan ataul pelngklasifikasi 

jelnis-jelnis Bulah Selmangka di Dinas 

Pelrtanian Kota Pagar Alam. 

1. Wawancara 

Wawancara melrulpakan stratelgi pelngulmpullan data yang mellibatkan pelnyampaian seljulmlah 

pelrtanyaan selcara langsulng kelpada sulmbelr informasi yang rellelvan dan objelk pelnellitian, dalam hal 

ini diarahkan kelpada Dinas Pelrtanian Kota Pagar Alam. 

Tabe l 2. Kisi-kisi Pe doman Wawancara 

No Aspe k Pe rtanyaan 

1 Prosels 

Belrjalan 

1. Bagaimana prosels 

melngellompokkan / 

klasifikasi jelnis Bulah 

Selmangka? 

2 Kelndala  1. Suldahkah pellaksanaan 

prosels pelngulmpullan data 

dan klasifikasi varieltas 

Bulah Selmangka belrjalan 

delngan elfisielnsi dan 

elfelktivitas yang 

diharapkan? 

2. Pelrnahkah telrdapat 

situlasi di mana pelnelntulan 

katelgori jelnis Bulah 

Selmangka melngalami 

kelsalahan? 

 

1. Stu di Pu staka 

Stuldi Pulstaka melrulpakan ulpaya ulntulk melmahami telori yang telrdapat dalam litelratulr, 

baik dalam belntulk bulkul maulpuln julrnal celtak dan digital, yang melmiliki kaitan delngan sulbjelk 

pelnellitian. 

2. Doku me ntasi 

Telknik dokulmelntasi adalah pelndelkatan yang digulnakan ulntulk melngulmpullkan informasi 

telrkait delngan stuldi. Prosels dokulmelntasi yang dilakulkan olelh pelnelliti mellibatkan pelngambilan 

foto-foto yang rellelvan ulntulk kelpelrlulan pelnyulsulnan penelitian ini. [6]  
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2.2 Pe ngu mpu lan Data  

Sistelm yang diajulkan dalam pelnellitian ini melrulpakan belntulk dari sistelm informasi yang 

belrtuljulan ulntulk melngklasifikasikan jelnis bulah selmangka di Kota Pagar Alam. Sistelm 

pelngklasifikasian ini diharapkan mampul melmbelrikan dulkulngan kelpada Dinas Pelrtanian ataul 

pelnggulna lainnya dalam melngidelntifikasi informasi telrkait jelnis-jelnis bulah selmangka.. 

 

Gambar 1 : U se  Case  Siste m yang Diu su lkan 

 

1.3 Me tode  Pe nge mbangan Siste m 

Modell SDLC (Softwarel Delvellopmelnt Lifel Cyclel) ataul (Systelm Delvellopmelnt Lifel 

Cyclel) air telrjuln (Watelrfall) selring julga di selbult modell selkulelnsial linielr (selqulelntial linelar) ataul 

alulr hidulp klasik (classic lifel cyclel). Modell air telrjulan melnyeldiakan pelndelkatan alulr hidulp 

pelrangkat lulnak selcara selkulelnsial ataul telrulrult dimullai analisis, delsain, pelngkodelan, pelnguljian. 

 
Gambar 2. Me tode  Wate rfal 

1.4 Me tode  K-Ne are st Ne ighbor 

K-Nelarelst Nelighbor melrulpakan salah satul algoritma yang digulnakan dalam 

pelngklasifikasian. Prinsip kelrja K-Nelarelst Nelighbor (KNN) adalah melncari jarak telrdelkat 

antara data yang akan dielvalulasi delngan K-Nelarelst Nelighbor telrdelkatnya dalam data pellatihan. 

Adapuln langkah-langkah pelnggulnaan meltodel K-NN ini dijellaskan selbagai belrikult: 

1. Telntulkan parameltelr K 

2. Hitulng jarak antara data yang akan dielvalulasi delngan selmula pellatihan. 

3. ULrultkan jarak yang telrbelntulk (ulrultan dari nilai yang telrkelcil hingga nilai yang telrbelsar). 

4. Telntulkan jarak telrdelkat sampai ulrultan K 

5. Pasangkan kellas yang belrselsulaian 

6. Cari julmlah kellas dari teltangga yang telrdelkat dan teltapkan kellas telrselbult selbagai kellas data 

yang akan dielvalulasi. 

Ada belbelrapa Meltodel Pelndelkatan K-NN. Dalam pelnellitian ini Meltodel Pelndelkatan 

yang digulnakan adalah Meltodel ELulclidelan Distancel dan Manhattan Distancel. Belrikult adalah 

rulmuls ulntulk melncari nilai akar dari kuladrat dula velctor. [7] 

 
Keltelrangan: 

x1 = Sampell data 

x2 = Data ulji ataul data telsting 

𝑑𝑖 =  √∑(𝑥
2𝑖

𝑝

𝑖=1

− 𝑥1𝑖)
2
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i = Variabell data 

d = Jarak 

p = Julmlah data training 

 
Dimana dij delngan rulmuls adalah jarak antara data telsting dan data training delngan selmula 

parameltelrnya. W melrelprelselntasikan dari julmlah bobot. X adalah data telsting. C adalah training 

dalam casel basel. 

1.5 Pe ngu jian Confu sion Matrixs 

Confulsion matrix adalah pelngulkulran pelrforma ulntulk masalah klasifikasi machinel 

lelarning dimana kellularan dapat belrulpa dula kellas ataul lelbih. Confulsion matrix belrulpa tabell 

yang melnyatakan klasifikasi julmlah data ulji yang belnar dan julmlah data ulji yang salah. 

Tabe l 3.: Confu sion Matrix 

Confulsion Matrix Kellas Hasil Preldiksi 

Positivel Nelgativel 

Kellas 

Selbelnarnya 

Trulel TP = 69 FP = 11 

Falsel FN = 0 TN = 0 

 

Keltelrangan : 

TP (Trulel Positivel) = Julmlah dokulmeln dari kellas 1 yang belnar diklasifikasikan 

selbagai kellas 1 

TN (Trulel Nelgativel) = Julmlah dokulmeln dari kellas 0 yang belnar diklasifikasikan 

selbagai kellas 0 

FP (Falsel Positivel) = Julmlah dokulmeln dari kellas 0 yang salah diklasifikasikan 

selbagai kellas 1 

FN (Falsel Nelgativel) = Julmlah dokulmeln dari kellas 1 yang salah diklasifikasikan 

selbagai kellas 0 

Rulmuls confulsion matrix ulntulk melnghitulng acculracy, prelcision, relcall dan F-1 Scorel. 

Nilai akulrasi melrulpakan pelrbandingan antara data yang telrklasifikasi belnar delngan 

kelsellulrulhan data. Acculracy melnggambarkan selbelrapa akulrat modell dalam melngklasifikasikan 

delngan belnar. 

 

Acculracy= 
𝑇𝑃+𝑇𝑁

𝑇𝑃+𝑇𝑁+𝐹𝑃+𝐹𝑁
 × 100 % 

 

 

Prelcision melnggambarkan akulrasi antara data yang diminta delngan hasil preldiksi yang 

tellah dibelrikan olelh modell. 

Prelcision  = 
𝑇𝑃

𝑇𝑃+𝐹𝑃
 ×

100 % 

 

Relcall ataul selnsitivity melnggambarkan kelbelrhasilan modell dalam melnelmulkan kelmbali 

selbulah informasi. 

𝑑𝑖𝑗 =  ∑ 𝑊𝑘| 𝑋𝑖𝑘 − 𝐶𝑗𝑘| 
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Relcall= 
𝑇𝑃

𝑇𝑃′+𝐹𝑁
 ×

100 % 

F-1 Scorel melnggambarkan pelrbandingan rata-rata prelcision dan relcall yang 

dibobotkan. Acculracy telpat kita gulnakan selbagai aculan pelrformansi algoritma jika dataselt 

melmiliki julmlah data 

 Falsel Nelgativel dan Falsel Possitivel yang sangat melndelkati (symmeltric). Namuln, jika 

julmlahnya tidak melndelkati, maka selbaiknya melnggulnakan F1-Scorel Selbagai aculan 

F-1 Scorel = 
2 × 𝑅𝑒𝑐𝑎𝑙𝑙 ×𝑃𝑟𝑒𝑐𝑖𝑠𝑖𝑜𝑛

𝑅𝑒𝑐𝑎𝑙𝑙 + 𝑃𝑟𝑒𝑐𝑖𝑠𝑖𝑜𝑛
 

3. HASIL DAN PE MBAHASAN 

3.1 Hasil 

Dari hasil pelnellitian, dipelrolelh hasil yang melnjellaskan bagaimana implelmelntasi sistelm 

melnggulnakan meltodel K-Nelarelst Nelighbor ulntulk melngklasifikasikan jelnis-jelnis Bulah 

Selmangka mellaluli pelngolahan citra. Pelnguljian sistelm dilakulkan delngan melnelrapkan meltodel 

ELulclidelan Distancel. Prosels pelngelmbangan sistelm ini melngadopsi meltodel pelngelmbangan 

Watelrfall. Sistelm telrselbult melmbelrikan pandulan telntang bagaimana melngantisipasi jelnis Bulah 

Selmangka mellaluli solulsi yang ditelrapkan. ULntulk melrulmulskan sistelm preldiksi yang telpat, 

meltodel K-Nelarelst Nelighbor digulnakan delngan cara melnghimpuln informasi awal ataul data awal, 

kelmuldian diprosels ulntulk melnghasilkan informasi preldiksi belrdasarkan tanggapan yang 

dibelrikan olelh pelnggulna. 

3.1.1. Imple me ntasi Siste m 

Pada sulb bab ini akan melmpelrlihatka tampilan yang digulnakan pada program dan cara 

melnjalankannya, kelmuldian pelmbahasan melngelnai fulngsi-fulngsi yang digulnakan dan meltodel 

yang ditelrapkan. 

1. Data Bu ah Se mangka 

Data bulah selmangka yang digulnakan pelnullis pada pelnellitian ini yakni telrdiri dari 2 jelnis bulah 

selmangka, jelnis-jelnis bulah selmangka telrselbult ialah bulah selmangka kulning dan selmangka 

melrah. 

 
Gambar 4. Data Se mangka Me rah 

 
Gambar 5. Data Se mangka Ku ning 
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2. Re sizing Image  Bu ah Se mangka 

Tahap sellanjultnya yakni relsizing selmula ulkulran gambar bulah selmangka. Relsizing dilakulkan 

ulntulk melnyamakan selmula ulkulran gambar bulah selmangka, selhingga nantinya data bulah 

selmangka melmpulnyai ulkulran yang sama selcara melrata. ULkulran imagel bulah selmangka yang 

digulnakan ialah 130x130 pixell, 130 selbagai panjang dan lelbar dari gambar yang di relsizing. 

Tahap relsizing dilakulkan pada softwarel Adobel Photoshop Cs6 delngan cara melnginpult satul pelr 

satul hasil foto bulah selmangka dari kamelra smartphonel keldalam softwarel Adobel Photoshop Cs6 

dan diulbah ulkulran pixell gambar selsulai delngan yang tellah ditelntulkan 

3. Grayscale  Image  Bu ah Se mangka 

Tahap sellanjultnya yakni grayscalel imagel bulah selmangka ulntulk mellihat komposisi belntulk dari 

bulah selmangka yang melnyelrulpai kelasliannya. Grayscalel adalah warna-warna pixell yang belrada 

dalam relntang gradasi warna hitam dan pultih. Adapuln coding ulntulk mellakulkan grayscalel pada 

Matlab selbagai belrikult. 

 
Gambar 6. Coding 

4. E kstraksi Ciri 

Tahap elkstraksi ciri ini, pelnullisan melnggulnakan 2 nelulron masulkkan yaitul Corellaition & ELnelrgy 

ulntulk elkstraksi ciri nilai 2 nelulron telrselbult melnggulnakan imagel hasil  yang tellah di konvelrsi dari 

Asli kel grayscalel. Selhingga melndapat hasil belrikult. 

           
(a)  (b) 

        Gambar7. (a) E kstraksi Data Latih           (b) E kstraksi Data U ji 

Keltelrangan : 

1. ELnelrgy melrulpakan belsaran nilai pixell pada gambar. 

2. Correllation melrulpakan nilai yang melnulnjulkan kelkulatan dan arah hulbulngan 

linielr. 

 

3.2 Pe mbahasan 

3.2.1 Imple me ntasi U se r Inte rface  

Pada bagian ini akan melmbahas melngelnai tampilan antarmulka dari program klasifikasi jelnis 

bulah selmangka melnggulnakan jaringan syaraf tirulan. Belrikult ini melrulpakan tampilan 

kelsellulrulhannya. 
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Gambar 8. Tampilan U se r Inte rface  Ke se lu ru han  

Adapuln keltelrangan componelnt library melngelnai tampilan antarmulka dari 

program klasifikasi jelnis bulah selmangka melnggulnakan jaringan syaraf tirulan. Belrikult 

ini keltelrangannya 

Tabe l 4. Ke te rangan Compone nt Library 

No Component 

Library 

Namel Fulngsi 

1 Labell Klasifikasi Jelnis 

Bulah Selmangka 

Melnggulnakan 

Meltodel K-Nelarelst 

Nelarelst Neligbhor 

Juldull 

2 Axels (2D)  Melnampilkan gambar asli dari 

inpult 

3 Axels (2D)  Melnampilkan gambar 

pelngolahan 

4 Axels (2D)  Melnampilkan grafik batang 

5 Bultton Bulka Citra Tombol ulntulk melmasulkan citra 

gambar 

6 ELdit Fielld (Telxt)  Nama citra gambar inpultan 

7 Bultton Grayscalel Prosels grayscalel 

8 Bultton ELkstraksi Ciri Prosels elkstraksi ciri 

9 Tablel  Melnampilkan hasil dari 

elkstraksi ciri 

10 Bultton Klasifikasi Tombol ulntulk 

melngklasifikasikan 

11 Labell Hasil Idelntifikasi Titlel 

12 ELdit Fielld (Telxt)  Melnampilakn hasil idelntifikasi 

pelngelnalan citra gambar 

13 Bultton Relselt Tombol ulntulk melrelselt data 

yang tellah di ulji 
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1. Bagian Prel-Procelssing 

Bagian prel-procelssing ini, akan ada tiga Axels(2D) yang akan melnampilkan citra asli dan 

citra yang tellah di olah ulntulk hasil elkstraksi ciri. Belrikult ini melrulpakan tampilannya. 

 
Gambar 9. Tampilan ULselr Intelrfacel Bagian Prel-Procelssing 

2. Bagian Pelngolahan 

Pada bagian pelngolahan ini, ulselr diminta melmilih filel citra asli yang akan di prosels. 

Belrikult ini melrulpakan tampilannya. 

 
Gambar 10. Tampilan ULselr Intelrfacel Bagian Pelngolahan 

 
Gambar 3.8 Data Gambar Pada Browel Filel 

Seltellah sellelsai melmilih filel citra asli maka program akan melnampilkan ulselr intelrfacel 

Selbagai belrikult: 
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Gambar 11. Tampilan ULselr Intelrfacel Citra Asli 

Seltellah filel citra asli tellah di inpult keldalam program, dan pada bagian pelngoahan 

telrdapat pulshbultton “Grayscalel” ulntulk mandapatkan nilai ulntulk elkstraksi ciri maka 

program akan melnampilkan ulselr intelrfacel selbagai belrikult. 

 
Gambar 12. Tampilan ULselr Intelrfacel Grayscalel 

 

3. Bagian ELkstraksi Ciri 

Pada bagian elkstraksi ciri ini, ulselr diminta ulntulk melngklik pulshbultton “ELkstraksi 

Ciri”, dimana akan melnampilkan ciri dan nilai dari citra asli yang tellah di lakulkan 

pelngolahan selbellulmnya. Ciri dari elkstraksi ciri ada 2 ciri yaitul ELnelrgy, dan Correllation. 

Belrikult tampilan ulselr intelrfacel bagian elkstraksi ciri. 

 
Gambar 13 : Tampilan ULselr Intelrfacel bagian ELkstraksi Ciri 

Seltellah Pulshbultton “ELkstraksi Ciri” di klik maka program akan melnampilkan tampilan 

ulselr intelrfacel selbagai belrikult. 
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Gambar 14. Tampilan ULselr Intelrfacel 

4. Bagian Hasil 

Pada bagian hasil klasifikasi, masih kosong, kelmuldian ulntulk melngelnali gambar 

telrselbult, ulselr diminta ulntulk melnelkan tombol pulshbultton “Klasifikasi” pada bagian hasil 

klasifikasi, ulntulk melngeltahuli jelnis telrselbult. Dan julga telrdapat tombol pulshbultton 

“Relselt” ulntulk melnghapuls dan melngullangi prosels pada citra gambar asli yang lainnya. 

Belrikult tampilannya seltellah tombol pulshbultton “Klasifikasi” telrselbult di klik. 

 
Gambar 15. Tampilan ULselr Intelrfacel ELkstraksi Ciri 

4.2.2 Pe ngu jian 

1. Pelnguljian Telrhadap Data Training  

Pelnguljian Telrhadap Data Training  dilakulkan ulntulk melndapatkan nilai akulrasi pada 

program yang tellah dibulat delngan data yang suldah ada. Prosels pelnguljian data training dilakulkan 

melnggulnakan arsitelktulr jaringan syaraf tirulan delngan data selbanyak 100 gambar dari 2 jelnis 

selmangka kulning dan selmangka melrah dari 80 gambar, 69 gambar belnar diklasifikasikan, dan 11 

gambar salah. Program klasifikasi ini bisa dikatakan baik jika dilihat dari pelnguljian diatas. 

1. ELvalulasi Modell Pelrforma Melnggulnakan Confulsion Matrix 

Confulsion matrix adalah pelngulkulran pelrforma ulntulk masalah klasifikasi machinel lelarning dimana 

kellularan dapat belrulpa dula kellas ataul lelbih. Confulsion matrix belrulpa tabell yang melnyatakan 

klasifikasi julmlah data ulji yang belnar dan julmlah data ulji yang salah. 

Tabell 5. Tabell ELvalulasi Modell Confulsion Matrix 

Confulsion Matrix Kellas Hasil Preldiksi 

Positivel Nelgativel 

Kellas 

Selbelnarnya 

Trulel TP = 69 FP = 11 

Falsel FN = 0 TN = 0 

Keltelrangan : 

TP (Trulel Positivel) = Julmlah dokulmeln dari kellas 1 yang belnar diklasifikasikan selbagai kellas 

1 

TN (Trulel Nelgativel) = Julmlah dokulmeln dari kellas 0 yang belnar diklasifikasikan selbagai kellas 

0 

FP (Falsel Positivel) = Julmlah dokulmeln dari kellas 0 yang salah diklasifikasikan selbagai kellas 

1 

FN (Falsel Nelgativel) = Julmlah dokulmeln dari kellas 1 yang salah diklasifikasikan selbagai kellas 

0 
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Rulmuls confulsion matrix ulntulk melnghitulng acculracy, prelcision, relcall dan F-1 Scorel. Nilai akulrasi 

melrulpakan pelrbandingan antara data yang telrklasifikasi belnar delngan kelsellulrulhan data. Acculracy 

melnggambarkan selbelrapa akulrat modell dalam melngklasifikasikan delngan belnar. 

Acculracy = 
TP+TN

TP+TN+FP+FN
 × 100 % 

                =  
69+0

69+0+0+11
 × 100 % 

                =  
69

80
 × 100 % 

Acculracy = 86,25 %  

Prelcision melnggambarkan akulrasi antara data yang diminta delngan hasil preldiksi yang tellah 

dibelrikan olelh modell. 

Prelcision  = 
TP

TP+FP
 × 100 % 

                = 
69

69+11
 × 100 % 

Prelcision = 86,25 % 

Relcall ataul selnsitivity melnggambarkan kelbelrhasilan modell dalam melnelmulkan kelmbali 

selbulah informasi. 

Relcall  = 
TP

TP′+FN
 × 100 % 

            = 
69

69+0
 × 100 % 

Relcall  = 100 % 

F-1 Scorel melnggambarkan pelrbandingan rata-rata prelcision dan relcall yang dibobotkan. Acculracy 

telpat kita gulnakan selbagai aculan pelrformansi algoritma jika dataselt melmiliki julmlah data Falsel 

Nelgativel dan Falsel Possitivel yang sangat melndelkati (symmeltric). Namuln, jika julmlahnya tidak 

melndelkati, maka selbaiknya melnggulnakan F1-Scorel Selbagai aculan. 

F-1 Scorel  = 
2 × Relcall ×Prelcision

Relcall + Prelcision
 

                  = 
2 × 1 × 0,86

1 + 0,86
  

                  = 
1,72

1,86
 

                 = 0,92 * 100 % 

F-1 Scorel  = 92 % 

Dari hasil elvalulasi modell confulsion matrix di atas, dikeltahuli akulrasi yakni selbelsar 86,25 %, pada 

Prelcision 86,25 %, Pada Relcall 100% dan pada F-1 Scorel melndapat hasil selbelsar 92 % delngan 

pelnguljian dari 80 data training jelnis bulah selmangka. 

 

2. Pelnguljian Telrhadap Data Telsting 

Seltellah dilakulkan pellatihan pada program delngan data yang suldah ada, maka langkah 

sellanjultnya yakni mellakulkan pelnguljian telrhadap data ulji. Prosels pelnguljian dilakulkan 

melnggulnakan arsitelktulr jaringan syaraf tirulan delngan akulrasi telrtinggi selbellulmnya. Data yang 

akan di uljikan selbanyak 40 data telsting gambar jelnis selmangka. 

 

4. KE SIMPU LAN 

4.1 Ke simpu lan 

Dari analisa dan pelmbahasan yang dilakulkan pelnelliti pada Pelnelrapan Meltodel K-Nelarelst 

Nelighbor Telrhadap Klasifikasi Jelnis Bulah Selmangka Delngan Imagel Procelssing, dapat 

disimpullkan bahwa: 

1. Sistelm klasifikasi ini dapat melmbantul pelnggulna (ulselr) ulntulk melmpelrmuldah dalam 

pelngklasifikasian informasi telntang jelnis selmangka delngan algoritma K-Nelarelst Neligbhor, 

Sistelm klasifikasi ini julga dapat dijadikan selbagai meldia pelnelrapan intellelgelnsi selorang ahli 

ataul pakar dalam melnelntulkan klasifikasi jelnis selmangka delngan algoritma K-Nelarelst 

Neligbhor. 



M Baqi Billah, Et al., Penerapan Metode KNN Klasifikasi Jenis Semangka… 

 

ZONAsi: Jurnal Sistem Informasi, Vol. 5 No. 3, Sept 2023 Page 547 

2. Dalam hasil program klasifikasi bulah selmangka delngan algoritma K-Nelarelst Neligbhor  yang 

dicocokan pada pelrhitulngan manulal didapat hasil ulntulk akulrasi data training selbelsar 86.25 % 

telrhadap 80 data training. Kelmuldian seltellah dilakulkan prosels pelngolahan pada intelrfacel 

kelmuldian didapat akulrasi data telsting selbelsar 80 % telrhadap 20 data telsting. 

3. Modell jaringan syaraf tirulan yang dihasilkan suldah mampul melngelnali jelnis bulah selmangka 

delngan sangat baik. Hal ini dapat dilihat dari hasil ulji data yang datanya tidak telrgabulng dalam 

prosels training mampul melngelnali 16 yang belrnilai belnar dan 4 yang belrnilai salah. 

4.2. Saran 

1. Selmoga bisa melnampilkan fitulr-fitulr dan tampilan lelbih melnarik lagi ulntulk pelnggulna 

selpelrti dibagian hasil preldiksi ulselr bisa ditambahkan form celtak. 

2. Selmoga pelmbangulnan sistelm preldiksi  sellanjultnya dibulat delngan tingkatan yang lelbih baik 

lagi, agar sistelm preldiksi yang dibanguln lelbih baik.  
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